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Simulated Annealing
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Algorytmy typu Simulated Annealing
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t ancuchy Markowa

(] dyskretny czastq, to, - - -
] proces stochastyczny z ‘btka” pamecia K (t;, x;t; 1, 2; 1)
[] proces ergodyczny:

] stacjonarnyK (t, z;t',2") = K(x,2")
I nieredukowalny: (graf nieredukowalny)
| aperiodyczny

[ Istnieje rozkiad stacjonarny:(z’) = w(x)
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Realizacja tahcucha Markowa

Btadzenie przypadkowe (ang. random walk)

ri —> Tjyr1 = X .

pxi—>azi+1 — K('CU’L—I—1|ZCZ)

periodyczny

redukowalny
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Algorytm przyktad
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Rownanie ewolucji

Pi— oo

=777

Algorytm przyktad

Pi: =

Pi+1 = Pi -

(Pzy Py, D2)
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Okreslenie procesu
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Algorytm Metropolisa-Hastinga
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Utworz rozkitad “Boltzmanowskip(m, T') = exp(—S(m)/T)
Wybierz T, i model pocatkowym® i ocen go

Pa = p(maa TO)

Dla danej temperatury), wylosujm®** z p(m, T},)

] wylosuj piobke testowd m”: m’ = m® + ém
] ocehm”: pg = p(mﬁ, Tk;)
0 Utwoz m®**
zaakceptuin® z prawdopodoliistwemp = min (1, pg/pa)

Zmniejsz temperater
Tiv1 = f(Tk)
Powtarzaj @ do osagnecia kahcowej temperatury
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Algorytm Metropolisa jako Random Walk
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